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Big Data & AnalyticS CONOCIENDOA SAS
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Big Data & Analytics  ; QUE DICEN LOS ANALISTAS SOBRE SAS?
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Big Data & Analytics  ; CUARTAREVOLUCION INDUSTRIAL?
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Big Data & Analytics ALGUNOS DATOS....
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Big Data & Analytics LA NUEVA ERA: BIG DATA SCIENCE & ANALYTICS

Big Data is not about the size of the data,
it’'s about the value within the data.
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Big Data & Analytics  EL ROL DEL DATA SCIENTIST / DATAANALYTICS

What my friends think | do What society thinks | do

SELECT spending
FROM db.users...

What | think | do What | actually do
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Big Data & Analytics EXPECTATIVAS: DIFERENTES TIPOS DE USUARIOS
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Ejecutivos Gerencia de TI Data Scientists
Usuarios de Negocio
Realizar nuevosy mas rapidos Asegurar la velocidad de Minimizar el tiempo de
analisis para mejorar los los analisis de datos preparacion de datos
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Big Data & Analytics
V) SAS Viya

¢, COMO SE ADAPTA SASA LAERAACTUAL?

= Que viene de

SAS VIO
= Que No se pronuncia

SAs visha

SAS \/|ya = Que es cool pronunciarlo

SAS vaice

= Yo diremos
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Big Data & Analytics PLATAFORMA ANALITICA SAS
VS SAS Viya

Escalabilidad
simple y eldstica

« Infterfaz Unica para todas
las aplicaciones

« Impl.del ciclo de vida

Arquitectura analifico

muy flexible - Faciidad de

administracion

Auto-servicio de

funcionalidad - Soporte nativo de

Python/Java/Lua/R

Algoritmos
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Big Data & Analytics PLATAFORMA ANALITICA SAS
VS SAS Viya

Interfaces
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PLATAFORMA ANALITICA SAS

Big Data & Analytics
AV SAS Viya
CAS In-Memory Engine Unico Servidor Analitico para
todas las herramientas y soluciones
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Big Data & Analytics PLATAFORMA ANALITICA SAS
SAS Viya: Visual Analytics

AV SAS Viya
o)

Exploracion Visual & Analisis Descriptivo
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Big Data & Analytics PLATAFORMA ANAL [TICA SAS
SAS Viya: Visual Statistics

AV SAS Viya
,
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Big Data & Analytics
SAS Viya: DM & ML

AV SAS Viya

= Factorization Machine Models

= Random Forest Models

= Gradient Boosting Models

= Redes Neuronales

= Support Vector Machine Models

= Text Mining

+

PLATAFORMA ANALITICA SAS

Andlisis Predictivo Avanzado
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Big Data & Analytics
V) SAS Viya

Programacion en SAS,
Java, Python, Luay R
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Big Data & Analytics

SAS® Studio

SAS STUDIO: INTERFAZ CODIGOASISTIDO
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Big Data & Analytics PROCESO ANALITICO
& SAS Viya Eleccién Algoritmo

Predictivo
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Desarrollo
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Big Data & Analytics CASO PRACTICO
V™ SAS Viya

OBJETIVO:

- ldentificar aquellos clientes con mayor propension a descargar un white paper de una compaiiia high-tech.

- Lavariable objetivo (Target) se encuentra definida como:
- -Sl: Descargo un white paper y -No: No descargo un white paper.

DATOS:
Se utilizaran “datos de visita”, para realizar la prediccion.
Datos ( variables dummy):
1) Visito las siguientes categorias: Cloud Computing, Database, Internet of things, Mobile &
Wireless, Security y Storage.
2) Duracion de la visita: de 10 a 30 segundos, de 30 segundos a 5 minutos, etc.




Big Data & Analytics CASO PRACTICO
V™ SAS Viya

Demostracion de Redes Neuronales en Interfaz Visual
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Big Data & Analytics PLATAFORMA ANALITICA SAS
VS SAS Viya

Referencias

SAS Viya https://www.sas.com/en _us/software/viya.html

SAS Visual Data Mining & Machine Learning https://www.sas.com/en_us/software/visual-data-mining-machine-learning.html
SAS Visual Statistics https://www.sas.com/en_us/software/visual-statistics.html

SAS Visual Analytics https://www.sas.com/en_us/software/visual-analytics.html

SAS Studio https://www.sas.com/en_us/software/studio.html

Videos

SAS Viyahttp://video.sas.com/#category/videos/sas-viya
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