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11MM Hogares País (Censo 2011 INDEC)

8MM Hogares bajo nuestra Red

4MM de Clientes Únicos

3,8MM TV Paga / 2MM Internet



-
BIG DATA LANDSCAPE 2016

¿Buscaron Big Data Landscape?

Big Data Landscape 2016







Estadística
• Modelado predictivo
• Machine Learning
• Diseño de Experimento
• Bayes
• Supervisado / No supervisado
• Optimización

IT Skills
• Scripting (Python)
• Programación R
• SQL / No SQL
• Procesamiento paralelo
• MapReduce
• Hive / Pig

Negocio
• Estrategia de Negocio
• Valor en los Datos
• Resolver problemas
• Innovador
• Colaborador
• Liderazgo

Comunicación
• Visualización
• Transmisión a C – Level Mng
• Comunicar una idea
• Convertir data-driven en

acción
• Traducir estadística a 

resultados de negocio



Usuarios de Negocio



-
EQUIPOS ANALYTICS CABLEVISION

Datamining & BI
Comercial

Soporte Científico y Seguridad
Técnica

Consumer Insights
Comercial

Performance
Técnica

Control de Gestión
Administración & Finanzas

BI & Analytics
IT

• Modelado predictivo
• Machine Learning
• Diseño de Experimento
• Bayes
• Supervisado / No supervisado
• Optimización
• Scripting (Python)
• Programación R
• SQL / No SQL
• Procesamiento paralelo
• MapReduce
• Hive / Pig
• Estrategia de Negocio
• Valor en los Datos
• Resolver problemas
• Innovador
• Colaborador
• Liderazgo
• Visualización
• Transmisión a C – Level Mng
• Comunicar una idea
• Convertir data - driven en acción
• Estadística a resultados de negocio



-
ECOSISTEMA ANALÍTICO

Business Intelligence Planning & Forecasting Analytics & Datamining

APLICACIONES

Databases Hadoop

INFRAESTRUCUTRA

ETL - Réplica

by



-
DATASOURCES

EDWH; CRM; Billing; 
Order Manager; GIS; 

WorkForce

+ 700M Millones Registros
+ 3M Millones Diarios

Monitoreo de Red; 
Eventos y Reclamos

+ 1 Millón Eventos Diarios
Real Time

Logs Redes; 
Comportamiento; Pools

+ 700M Millones Registros
+ 3M Millones Diarios

Recaudadoras; IVR; otras

+ 10GB Información 
actualización Batch

Tipología de Red

Actualización Diaria
16 Instancias Concurrentes



-
ALGUNOS EJEMPLOS

{"name" : "CM:DOWN", "eventId" : "fd7ff1a2-b33e-

4523-9c66-c14770afc203", "eventIdTrad" : 

"100072807", "eventIdGen" : "SiGMA", "deviceType" : 

"CM", "deviceId" : "00214315F1CA", "origin" : 

"SiGMA", "originId" : "SiGMA", "state" : null, "cause" : 

"", "creationDate" : 1469548026000, "arrivalDate" : 

1469548099000, "processState" : "Injected",}

Caso

Manejo de Fallas

Se correlacionan los eventos ingestados en
MongoDB sobre la Red diseñada en Neo4J.

Práctica Analítica

Se realiza Datamining sobre la información para 
detectar reglas.



-
ALGUNOS EJEMPLOS

PROC SQL;

CONNECT TO hadoop

(authdomain="HadoopProd"

server='sr-XXX-XXX.XXXX.cablevision.com.ar'

port=9999 schema=sdb_datamining SUBPROTOCOL=hive2);

EXECUTE(drop table sdb_datamining.test2) by hadoop;

;

DISCONNECT FROM hadoop;

QUIT;

PROC SQL NOERRORSTOP;

CONNECT TO TERADATA (USER="p_report_sas"

PASSWORD="p_report_sas"

SERVER=TDPROD DATABASE=P_BIDMT_V MODE=ANSI); 

CREATE TABLE WORK.MPC_ANTICUACION_&VAR_NOMBRE. AS

SELECT * 

FROM CONNECTION TO TERADATA 

/*QUERY TERADATA*/

(SELECT

CAST(SUBSTR(TRIM(DPP.ID_FECHA_CORTE),1,8) AS CHAR(8)) AS 

ID_FECHA,

DPP.ID_ANTICUACION_MORA,

AM.ANTICUACION AS ANTICUACION_MORA,

SUM(DPP.IMPORTE_SALDO) AS IMPORTE_SALDO,

DPP.ID_SUSCRIPCION

FROM

P_BIDMT_V.DM_ANTICUACIONES AM /* DM_ANTICUACIONES_MORA */

,

P_BIDMT_V.FT_DETALLE_PAGOS_PENDIENTES DPP

WHERE

DPP.ID_ANTICUACION_MORA = AM.ID_ANTICUACION

AND DPP.ID_FECHA_CORTE =&VAR_IDCORTE /* FECHA CORTE SEGUN 

VARIABLE */

GROUP BY

DPP.ID_ANTICUACION_MORA;);

QUIT;

Caso

Analytics sobre diversos datasources.

Práctica Analítica

Los equipos hacen Discovery sobre los datos
integrando distintas fuentes de distintas bases 
ejecutando consultas IN - DATABASE.

Armado de ABT / Variables.



-
TIPS COLABORATIVOS

NEGOCIO

• Priorizar la agiliad
• Todo se puede
• Comprender el Por

Qué
• Orientar los esfuerzos

en el objetivo que se 
persigue

• Compartir desde el 
inicio

• Atender los
lineamientos técnicos

• Definir el alcance
• Comunicar los

resultados obtenidos



CASO DE USO
Analytics de Redes.

..

-
REALIZACION

Claudio Righetti – crighetti@cablevisión.com.ar
Chief Scientist en Cablevisión – Fibertel

mailto:crighetti@cablevisión.com.ar


-
Downstream and Upstream Monthly Consumption Trends
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-
Downstream : Average/Median Trend

North America Source:  Global Internet Phenomena Report – (2011 H1 to 2014 H1) SANDVINE 



-
Downstrean Consumption by Tier
[GB/Mo] 

Tier Average Median

10th 

Pctl

25th 

Pctl

75th 

Pctl

90th 

Pctl

3 Mbps 31 19 2 6 43 77

6 Mbps 38 21 2 7 50 94

12 Mbps 55 32 4 11 72 132

25 Mbps 72 36 2 10 93 180

50 Mbps 148 77 11 32 161 294



-
Downstream Consumption by Tier
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-
Average Consumption per HUB Site
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-
Downstream Peak Utilization per Tier

• Adjust current BW 
traffic per Tier.

• Estimate BW traffic for 
future access speed 

(100 Mbps and 500 
Mbps).

• Forecast BW traffic.

Objectives



-
Análisis y Dimensionamiento de banda 
ancha : STEM



-
STEM: Simulación Tráfico generado 
por 10, 25 y 100 Mbps 



-
STEM 



-
STEM

• IP Traffic Analysis: a Tool for Network 
Dimensioning

• Development overview of a network 
simulator



-
STEM for Analytics

95
th 

percentile of 
carrier’s monthly 

traffic



-
STEM for Site Comparison

A site’s 
characteristics makes 

the difference



-
STEM for Simulation

Max 95
th

percentile of 15 
days vs 

15 times 24 simulations 



-
STEM for a Client’s Portfolio Upgrade
Scenarios

Economy and Popular Tiers → Performance Tier

24 carriers per service 
group



24 carriers per service 
group

8 carriers per service 
group

Economy and Popular Tiers → Performance Tier

-
STEM for a Client’s Portfolio Upgrade
Scenarios



MUCHAS GRACIAS
Ecosistema Analítico en Cablevisión.
Un caso de uso: Analytics de Redes.

..

-
REALIZACION

Claudio Righetti – crighetti@cablevisión.com.ar
Chief Scientist en Cablevisión – Fibertel

Alejandro Ciotti – aciotti@cablevisión.com.ar
Jefe de BI & Analytics en Cablevisión - Fibertel
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